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Att identifiera langsam kod i mjukvara ar en viktig, men tidskrdvande uppgift. Vi
undersoker hur profileringsdata kan modelleras i en grafdatabas for att underlatta
processen att identifiera flaskhalsar och regressioner.

Programkod brukar delas in i mindre bitar, sa
kallade funktioner. Tiden det tar att kora hela
programmet &r summan av hur mycket tid som
spenderas i varje funktion. For att optimera pro-
grammet vill man darfér hitta de mest tidskra-
vande funktionerna och forséka forbéattra dessa.

tid: 1 sekund

program

berakna

tid: 2 sekunder tid: 5 sekunder tid: 3 sekunder

Genom att kora ett program med ett sa kallat
profileringsverktyg kan man géra métningar kring
hur funktioner anropar varandra och hur mycket
tid som spenderas inuti dessa. Resultatet brukar
kallas for profileringsdata och kan visualiseras i en
tradliknande struktur, till exempel som i bilden.
Pa foretaget Neodj gors hundratals sddana mét-
ningar varje dag vilket resulterar i tusentals trad,
dér varje trad bestar av tusentals funktioner.

Vi har undersékt hur man kan analysera stora
méngder profileringsdata genom att lagra den i en
grafdatabas. De mest populdra databaserna just
nu representerar data i tabellformat, men en graf-
databas lagrar istédllet data som noder och rela-
tioner. Till exempel kan noder representera per-
soner i ett socialt ndtverk och relationerna kan
representera vanskap mellan tva personer. En
grafdatabas passar aven utmarkt for de tradlik-
nande strukturer som beskrevs ovan eftersom sa-
dana strukturer ar problematiska att representera
i tabellformat.

I en grafdatabas kan anvindaren stélla fragor,
till exempel: "I vilka testkorningar tog denna
funktionen mer an tva sekunder?", eller "Hur lang
tid tog denna funktionen idag jamfort med forra
veckan?". Svaret pa den forsta fragan kan iden-
tifiera funktioner som ofta presterar daligt och
dérfor paverkar prestandan for hela systemet, sa
kallade flaskhalsar (eng. bottlenecks). Svaret pa
den andra fragan kan identifiera funktioner som
gar langsammare idag dn de gjorde for en vecka
sedan, sa kallade regressioner (eng. regressions).

Vart arbete visar att en grafdatabas &ar ett
lampligt verktyg for att modellera profilerings-
data. Var foreslagna databasstruktur gar att an-
vianda for flertalet analysmetoder och okar till-
gangligheten till data insamlad Gver tid.
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