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maskininlarning

POPULARVETENSKAPLIG SAMMANFATTNING Hugo Bléckberg

For att sakerstalla att mjukvara uppfyller specificerade krav och fungerar som férvantat

over en langre tid anvands soak-testning.

Detta arbete har undersokt hur granskn-

ing av resultaten fran soak-testning kan utféras med maskininlarning for att minska

manuellt arbete.

Soak-testning dr en metod f6r mjukvaruutveckling
som syftar till att testa den 6vergripande robus-
theten hos ett system. Testerna riktar in sig pa
systemets langsiktiga hélsa genom att kora under
en langre tid, till exempel under flera dagar. Detta
exponerar eventuella prestandaférsdmringar som
sker under ldngre tid &n vad typiska belastning-
stester skulle gora. Dessa forsdmringar inklud-
erar t.ex minneslickor eller 6kad garbage collec-
tion. Resultaten fran soak-testning kontrolleras
idag manuellt, nagot som tar upp en stor del tid.

I mitt examensarbete har jag undersokt ifall
maskininldrning kan anvidndas for att identifiera
avvikelser i resultatet fran soak-testning, och i
bésta fall klassificera resultatet som godként eller
icke-godként. For detta d&ndamal utforskade jag
olika arkitekturer for djupinlarning, mer specifikt
LSTM autoencoders, transformers och konvolu-
tionella neurala ndtverk. Modellerna anvéinder
sig av samma metriker tillgdngliga vid manuell
kontroll. LSTM autoencodern och transformern
klassificerar avvikelser baserat pa rekonstruktions-
forluster samt ett troskelvarde. Ett endimen-
sionellt konvolutionellt neuralt nétverk och en

transformer-encoder tranades darefter med etiket-
ter fran datan. Resultaten visar att alla modeller
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presterade bristfélligt, med en lag noggrannhet,
forutom det konvolutionella neurala natverket som
fick en balanserad noggrannhet pa 95% pa test-
datan. Det kan finnas flera orsaker till resultatet,
nagot som ndmns i rapporten. Bland annat sa kan
konvolutionella neurala natverk vara béttre lam-
pade for multivariata tidsserier eller s& forlorades
viktiga aspekter i datan under formatteringen.



